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Современное общество переживает эпоху цифровой трансформации, со-

провождающуюся экспоненциальным ростом объёмов данных. По оценкам 

аналитиков, к 2025 году объём данных в мире превысит 175 зеттабайт, что ста-

вит перед информационными системами задачу эффективной обработки и ана-

лиза больших данных [1]. Искусственный интеллект (ИИ) становится незаме-

нимым инструментом в этом процессе, обеспечивая автоматизацию, повыше-

ние точности и ускорение принятия решений. Применение ИИ в управлении 

данными охватывает широкий спектр задач — от обработки неструктурирован-

ных массивов до оптимизации корпоративных систем. Цель данной статьи — 

рассмотреть новые подходы к использованию ИИ в управлении большими дан-

ными, проанализировать ключевые технологии, выявить проблемы и обозна-

чить перспективы развития. 

Рост объёмов данных обусловлен развитием технологий Интернета ве-

щей, социальных сетей и корпоративных систем. Традиционные методы обра-

ботки данных, такие как реляционные базы данных, уже не справляются с со-

временными требованиями к скорости и масштабируемости [2]. ИИ предлагает 

решения, основанные на машинном обучении и глубоком обучении, которые 

позволяют анализировать большие объёмы информации в реальном времени. 

Например, алгоритмы глубокого обучения успешно применяются для анализа 

текстов, изображений и аудио, что особенно актуально для обработки неструк-

турированных данных [3]. Такие подходы находят применение в самых разных 

сферах — от медицины, где ИИ помогает диагностировать заболевания по ме-

дицинским изображениям, до маркетинга, где анализируются предпочтения 

пользователей [4]. 

Кроме того, ИИ способствует автоматизации управления данными. Си-

стемы на основе ИИ способны самостоятельно выявлять аномалии, классифи-

цировать данные и оптимизировать их хранение [5]. Это снижает нагрузку на 

человеческие ресурсы и повышает эффективность работы информационных 

систем. Например, в финансовом секторе ИИ используется для мониторинга 
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транзакций и предотвращения мошенничества, что требует анализа миллионов 

операций в секунду [6]. 

Одним из ключевых методов является использование нейронных сетей с 

долгой краткосрочной памятью (LSTM), которые эффективны для обработки 

потоковых данных в реальном времени [7]. Такие сети применяются, например, 

в телекоммуникациях для предотвращения сбоев в сетях или в промышленно-

сти для мониторинга оборудования. Доказано, что LSTM позволяют сократить 

количество ложных срабатываний на 20% по сравнению с традиционными ме-

тодами [8]. 

Другим важным направлением является интеграция ИИ в гибридные 

платформы, сочетающие облачные технологии и локальные вычисления. Такие 

платформы, как Microsoft Azure AI, обеспечивают высокую производитель-

ность и безопасность данных, что делает их востребованными в корпоративной 

среде [9]. В России развитие подобных технологий поддерживается националь-

ной программой «Цифровая экономика», в рамках которой создаются плат-

формы для управления данными в ключевых отраслях, таких как здравоохра-

нение и образование [10]. Например, в 2024 году был запущен пилотный проект 

по внедрению ИИ в систему электронных медицинских карт, что позволило со-

кратить время обработки данных на 25% [11]. 

Кроме того, активно развиваются методы обработки больших данных с 

использованием распределённых вычислений. Фреймворки вроде Apache 

Hadoop и Apache Spark в сочетании с ИИ позволяют обрабатывать терабайты 

данных за считанные минуты [12]. Эти технологии особенно востребованы в e-

commerce, где анализ поведения покупателей требует высокой скорости и точ-

ности. 

Несмотря на очевидные преимущества, внедрение ИИ в управление дан-

ными связано с рядом проблем. Во-первых, это обеспечение качества данных. 

Низкое качество исходных данных, включая шумы и пропуски, может привести 

к ошибочным выводам ИИ [13]. Исследования показывают, что до 80% времени 

специалистов по данным уходит на очистку и подготовку данных перед их ис-

пользованием в моделях ИИ [14]. Во-вторых, высокая вычислительная слож-

ность современных алгоритмов требует значительных ресурсов, что ограничи-

вает доступность технологий для малого и среднего бизнеса [15]. 

Ещё одним вызовом являются этические аспекты. Автоматизация приня-

тия решений с помощью ИИ может привести к предвзятости, если алгоритмы 

обучаются на необъективных данных [16]. Например, в системах найма сотруд-

ников ИИ иногда демонстрирует дискриминацию по признаку пола или воз-

раста, что вызывает необходимость разработки этических стандартов [17]. В 

России этот вопрос также актуален: в рамках программы «Цифровая эконо-

мика» планируется создание нормативной базы для регулирования ИИ к 2026 

году [18]. 

Искусственный интеллект трансформирует управление большими дан-

ными, предоставляя инструменты для глубокого анализа, автоматизации про-



 

 

XVII Всероссийская 70 научно-практическая конференция  

молодых ученых «РОССИЯ МОЛОДАЯ» 

31424.3                                   22-25 апреля 2025 г. 

цессов и оперативного принятия решений. Современные методы, такие как глу-

бокое обучение и распределённые вычисления, открывают новые возможности 

для обработки неструктурированных данных и интеграции ИИ в корпоратив-

ные системы. Однако успешное развитие этого направления требует решения 

проблем качества данных, вычислительной сложности и этических дилемм. 

Перспективы связаны с совершенствованием алгоритмов, повышением до-

ступности технологий и созданием нормативной базы, что обеспечит устойчи-

вое внедрение ИИ в различные сферы жизни. 
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