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В условиях стремительного развития технологий искусственного интел-

лекта и их массового внедрения в различные сферы человеческой деятельности 

вопрос соответствия моделей ИИ нормативным требованиям к защите данных 

становится одним из ключевых аспектов, определяющих как успешность их 

применения, так и уровень доверия со стороны пользователей и регуляторов 

[1]. 

Практическая оценка моделей ИИ с учётом действующих законодатель-

ных и нормативных норм представляет собой комплексную задачу, которая тре-

бует интеграции технических, юридических и организационных подходов для 

обеспечения соблюдения требований приватности, безопасности и ответствен-

ности при обработке персональных и чувствительных данных. 

Современные нормативные акты, такие как Общий регламент по защите 

данных (GDPR) в Европейском союзе, Закон о конфиденциальности потреби-

телей в Калифорнии (CCPA) и аналогичные документы в других юрисдикциях, 

устанавливают жёсткие правила по сбору, хранению, обработке и передаче дан-

ных [2]. 

В частности, они требуют минимизации объёмов обрабатываемой ин-

формации, прозрачности процедур, возможности контроля и удаления персо-

нальных данных, а также реализации технических и организационных мер по 

предотвращению несанкционированного доступа и утечек. Для моделей ИИ 

это означает необходимость учитывать данные ограничения на всех этапах 

жизненного цикла – от сбора и предобработки данных, через обучение и вери-

фикацию моделей, до их внедрения и эксплуатации. 

Практическая оценка моделей с учётом нормативных требований вклю-

чает в себя несколько ключевых компонентов. Во-первых, анализ соответствия 

используемых данных требованиям по анонимизации, минимизации и правам 

субъектов данных. Это предполагает проверку источников данных, методов их 

обработки, а также документирование процессов и процедур, обеспечивающих 

защиту конфиденциальной информации [3]. 
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Во-вторых, проведение тестирования моделей на предмет утечек данных, 

предвзятости и несправедливости, а также оценка устойчивости к различным 

видам атак, включая те, что направлены на извлечение личной информации. 

Технические инструменты оценки и аудита моделей включают методы 

статического и динамического анализа, применение дифференциальной при-

ватности, техники обфускации и регуляризации, а также использование специ-

ализированных метрик и тестов, направленных на выявление рисков наруше-

ния приватности и безопасности. Важной составляющей является документи-

рование и прозрачность процессов, позволяющая аудиторам и регуляторам 

проводить независимую проверку соответствия моделей установленным нор-

мам. Современные платформы и фреймворки машинного обучения всё чаще 

включают встроенные средства контроля и отчётности, упрощающие выполне-

ние этих задач. 

Организационные аспекты оценки включают формирование междисци-

плинарных команд, объединяющих специалистов по машинному обучению, 

безопасности, праву и этике, что позволяет комплексно подходить к проблемам 

и минимизировать риски. Внедрение процессов управления рисками, планиро-

вания реагирования на инциденты и непрерывного мониторинга состояния мо-

делей способствует поддержанию высокого уровня доверия и соответствия 

нормативам в долгосрочной перспективе [4]. 

Особое значение приобретает анализ соответствия моделей ИИ нормати-

вам в контексте их интеграции в критически важные и регулируемые отрасли 

– здравоохранение, финансы, государственное управление и пр. Здесь требова-

ния к безопасности и прозрачности максимально строгие, а последствия нару-

шений могут быть крайне серьёзными. Практическая оценка в таких условиях 

требует глубокого понимания специфики применения, использования специа-

лизированных протоколов и, зачастую, взаимодействия с контролирующими 

органами. 

В целом, практическая оценка моделей искусственного интеллекта с учё-

том нормативных требований к защите данных представляет собой фундамен-

тальную задачу для создания ответственных и доверенных ИИ-систем. Она 

требует системного подхода, включающего технические инновации, юридиче-

скую грамотность и организационное управление. Только комплексное соблю-

дение всех аспектов позволит обеспечить баланс между инновационностью, 

эффективностью и безопасностью, что является залогом успешного и этически 

приемлемого внедрения искусственного интеллекта в современное общество 

[5]. 
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