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Разработка универсального интерфейса для интерпретации моделей ма-

шинного обучения является одной из ключевых задач современной науки и ин-

женерии в области искусственного интеллекта [1]. 

С ростом сложности и распространённости моделей глубокого обучения, 

ансамблевых методов и трансформеров возникает острая необходимость в со-

здании инструментов, которые бы позволяли эффективно, понятно и доступно 

объяснять решения этих моделей в самых различных прикладных областях – 

от медицины и финансов до промышленности и юриспруденции. 

Универсальный интерфейс выступает своеобразным мостом между 

сложной внутренней логикой моделей и конечными пользователями, будь то 

специалисты по данным, разработчики или конечные заказчики, нуждающиеся 

в прозрачности и доверии к работе ИИ-систем. 

В первую очередь, разработка такого интерфейса требует интеграции раз-

личных методов интерпретации, включая локальные и глобальные объяснения, 

визуализации важности признаков, тепловые карты, attention-механизмы, а 

также методы, основанные на теории вкладов, например, значения Шепли. 

Важной особенностью является необходимость универсальности – интерфейс 

должен поддерживать широкий спектр моделей, включая нейронные сети, де-

ревья решений, градиентный бустинг, а также гибридные и кастомные архитек-

туры. Это предполагает построение модульной архитектуры, где различные ин-

терпретаторы и визуализаторы можно подключать и настраивать в зависимости 

от задачи и специфики данных [2]. 

Не менее важен аспект интерактивности, позволяющий пользователям 

самостоятельно исследовать и анализировать данные и предсказания модели. 

Такой интерфейс должен обеспечивать динамическое взаимодействие – филь-

трацию и сегментацию данных, настройку параметров интерпретации, прове-

дение what-if анализа, сравнение поведения модели на различных подвыбор-

ках. Визуальные компоненты, включая диаграммы, графы и интерактивные па-

нели, должны быть интуитивно понятными и адаптированными под разные 

типы пользователей: от технических специалистов до бизнес-аналитиков и ру-

ководителей. 
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Технически универсальный интерфейс строится на основе современных 

веб-технологий, позволяющих обеспечить кроссплатформенность, масштаби-

руемость и удобство развертывания. Использование библиотек для визуализа-

ции данных (D3.js, Plotly, Vega), фреймворков для разработки пользовательских 

интерфейсов (React, Angular, Vue.js) и серверных технологий для обработки 

больших объёмов данных обеспечивает плавную работу даже с высокоразмер-

ными наборами и сложными вычислительными процессами. Кроме того, необ-

ходима интеграция с ML-фреймворками и платформами (TensorFlow, PyTorch, 

scikit-learn, MLflow), что позволяет в реальном времени получать предсказания 

и объяснения, а также отслеживать версии моделей и изменения данных. 

Особое внимание уделяется стандартизации форматов данных и протоко-

лов обмена между компонентами системы. Это необходимо для обеспечения 

совместимости и повторного использования интерпретаторов и визуализаторов 

в различных приложениях и организациях. Важным элементом является под-

держка расширяемости – разработчики должны иметь возможность создавать 

новые модули и подключать их без нарушения общей архитектуры. 

Кроме технических аспектов, при разработке универсального интер-

фейса необходимо учитывать и организационно-этические вопросы. В ряде от-

раслей, таких как здравоохранение, банковское дело и государственное управ-

ление, требования к прозрачности и объяснимости моделей регулируются за-

конодательством. Интерфейс должен помогать соблюдению этих норм, предо-

ставляя отчёты, протоколы аудита и возможности для независимой экспертизы. 

Это повышает доверие пользователей и снижает риски неправомерного исполь-

зования технологий [3]. 

Наконец, универсальный интерфейс должен обеспечивать поддержку 

обучения и адаптации пользователей. Интерактивные подсказки, встроенная 

документация, кейсы и примеры помогают специалистам разных уровней 

быстро освоить инструменты интерпретации и применять их в своей работе. 

Это способствует более широкому распространению практик объяснимого ИИ 

и повышению качества принимаемых решений. 

Таким образом, создание универсального интерфейса для интерпретации 

моделей является сложной, многогранной задачей, требующей междисципли-

нарного подхода и сочетания передовых технологий визуализации, интерактив-

ности и стандартизации [4]. 

Успешная реализация таких решений способна кардинально повысить 

прозрачность, контролируемость и доверие к современным интеллектуальным 

системам, что становится необходимым условием их эффективного и безопас-

ного внедрения в практику [5, 6]. 
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