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Обнаружение аномалий в банковских операциях является критически 

важным для предотвращения мошенничества и обеспечения безопасности фи-

нансовых транзакций. В данной статье рассматривается использование логиче-

ского интеллектуального программирования (ЛИП) для обнаружения аномалий 

в банковских операциях. Мы изучим основные принципы работы ЛИП, его 

применимость к анализу банковских данных и проведем анализ преимуществ 

и ограничений данного подхода на основе практических примеров [1-4]. 

Банковские операции подвержены риску мошенничества и неправомер-

ных действий со стороны клиентов или внутренних сотрудников банка. Обна-

ружение аномалий в банковских данных является ключевым моментом для 

предотвращения финансовых потерь и поддержания доверия клиентов. 

Основы логического интеллектуального программирования: Логическое 

интеллектуальное программирование (ЛИП) представляет собой метод искус-

ственного интеллекта, основанный на использовании логических правил для 

решения задач. В контексте обнаружения аномалий в банковских операциях, 

ЛИП может использоваться для формулирования логических правил, описыва-

ющих типичные и аномальные шаблоны поведения клиентов или операций [5-

7]. 

Применение ЛИП к обнаружению аномалий в банковских операциях: 

ЛИП может быть применен к анализу банковских данных для обнаружения 

аномалий, таких как необычные транзакции, подозрительные счета или непра-

вомерные операции. С использованием логических правил и базы знаний о ти-

пичных операциях и шаблонах мошенничества, ЛИП может автоматически вы-

являть потенциально подозрительные случаи [8-10]. 

Преимущества и ограничения: Преимущества использования ЛИП в об-

наружении аномалий в банковских операциях включают высокую интерпрети-

руемость результатов, возможность инкрементального обновления логических 

правил и гибкость в адаптации к новым типам мошенничества. Однако, огра-

ничения могут включать сложность формулирования логических правил и не-

способность обработки больших объемов данных [4]. 
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Практические примеры: Применение ЛИП к обнаружению аномалий в 

банковских операциях может быть проиллюстрировано на примере разработки 

системы, которая автоматически анализирует банковские транзакции и выяв-

ляет подозрительные шаблоны поведения. 

Использование логического интеллектуального программирования пред-

ставляет собой перспективный подход к обнаружению аномалий в банковских 

операциях. Дальнейшие исследования в этой области могут привести к разра-

ботке более эффективных и надежных систем обнаружения мошенничества в 

банковской сфере [5-10]. 
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