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В мире информационных технологий, где данные играют ключевую роль, 

обнаружение аномалий становится все более важной задачей. Аномалии, или 

выбросы, представляют собой данные, которые существенно отличаются от 

обычного шаблона или поведения. Это может быть признаком неисправности 

в системе, мошеннической деятельности или других проблемах, требующих 

внимания. В последние годы Байесовские сети стали одним из мощных инстру-

ментов для выявления аномалий в данных [1-5]. 

Байесовская сеть – это вероятностная модель, представляющая собой 

граф, в котором узлы представляют случайные переменные, а ребра между уз-

лами представляют вероятностные зависимости между этими переменными. С 

помощью Байесовских сетей можно моделировать неопределенность и выра-

жать вероятностные зависимости между переменными. 

Одним из ключевых преимуществ Байесовских сетей является их спо-

собность моделировать сложные вероятностные зависимости в данных. Это де-

лает их эффективным инструментом для обнаружения аномалий, особенно в 

ситуациях, когда аномалии могут быть следствием сложных и неочевидных 

взаимосвязей [6, 7]. 

Существует несколько способов использования Байесовских сетей для об-

наружения аномалий: 

• Моделирование нормального поведения: Байесовские сети могут 

быть обучены на наборе данных, чтобы моделировать нормальное поведение 

системы или процесса. После этого любые отклонения от этого нормального 

поведения могут быть интерпретированы как аномалии [8, 9]. 

• Выявление несовпадений в данных: Байесовские сети могут ис-

пользоваться для сравнения различных характеристик данных и выявления не-

совпадений или неожиданных закономерностей. Например, если средняя тем-

пература в помещении обычно колеблется в определенном диапазоне, а затем 

внезапно возникают сильные колебания, это может быть признаком аномалии. 

• Обнаружение мошеннической деятельности: В финансовой сфере 

Байесовские сети могут использоваться для выявления мошеннических опера-

ций. Они могут анализировать образцы потребления, транзакции или другие 
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финансовые данные и идентифицировать необычные или подозрительные пат-

терны, которые могут указывать на мошенничество. 

• Анализ сетевой активности: В области кибербезопасности Байе-

совские сети могут использоваться для анализа сетевой активности и обнару-

жения аномального поведения, такого как вторжения или атаки на систему. 

Байесовские сети представляют собой мощный инструмент для обнаруже-

ния аномалий в данных. Их способность моделировать сложные вероятност-

ные зависимости и выявлять необычные паттерны делает их ценным инстру-

ментом для различных областей, включая финансы, кибербезопасность, здра-

воохранение и многое другое. В будущем можно ожидать дальнейшего разви-

тия методов анализа данных на основе Байесовских сетей для более точного и 

эффективного обнаружения аномалий. 
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