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С увеличением числа умных счетчиков и распространением систем 

управления энергопотреблением возникает потребность в эффективных мето-

дах обнаружения аномалий в данных потребления электроэнергии. Эти методы 

играют важную роль в обеспечении надежности и эффективности сетей элек-

троснабжения, а также в оптимизации расхода электроэнергии для конечных 

потребителей. 

В данной статье рассматриваются инновационные подходы к обнаруже-

нию аномалий в данных потребления электроэнергии, такие как методы глубо-

кого обучения, временные модели и гибридные подходы. Мы изучим принципы 

работы этих подходов, их применимость в контексте данных потребления элек-

троэнергии и проведем анализ их преимуществ и ограничений [1, 2]. 

Расширение сетей электроснабжения и внедрение умных счетчиков при-

водят к значительному росту объемов данных о потреблении электроэнергии. 

Обнаружение аномалий в таких данных становится все более важной за-

дачей для обеспечения стабильности и эффективности работы сетей. 

Методы глубокого обучения: Глубокое обучение предоставляет мощные 

инструменты для анализа данных потребления электроэнергии. Нейронные 

сети, в том числе рекуррентные и сверточные, могут быть применены для вы-

явления сложных аномалий и необычных паттернов во временных рядах по-

требления электроэнергии [3]. 

Временные модели: Методы временных моделей, такие как авторегрес-

сионные модели (ARIMA) и модели долгосрочной и краткосрочной памяти 

(LSTM), позволяют улавливать временные зависимости и предсказывать буду-

щее потребление электроэнергии. Аномалии могут быть обнаружены путем 

сравнения фактических и предсказанных значений [4]. 

Гибридные подходы: Гибридные подходы комбинируют в себе различные 

методы, такие как методы глубокого обучения и временные модели, для улуч-

шения качества обнаружения аномалий. Например, данные потребления элек-

троэнергии могут быть сначала предварительно обработаны с использованием 
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временных моделей, а затем подвергнуты анализу с использованием методов 

глубокого обучения для выявления сложных аномалий [5]. 

Преимущества и ограничения: Инновационные подходы к обнаружению 

аномалий в данных потребления электроэнергии имеют ряд преимуществ, та-

ких как способность к обработке сложных данных и выявлению скрытых пат-

тернов. 

Однако, они также могут иметь ограничения, такие как необходимость 

большого объема данных для обучения и сложность интерпретации результа-

тов. 

Инновационные подходы к обнаружению аномалий в данных потребле-

ния электроэнергии представляют собой мощный инструмент для повышения 

надежности и эффективности работы сетей электроснабжения. Дальнейшие 

исследования в этой области могут привести к разработке более точных и эф-

фективных методов обнаружения аномалий [6, 7]. 
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