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Агротехнические данные представляют собой ценный источник инфор-

мации о состоянии почвы, климатических условиях и агрокультурных процес-

сах. В данной статье рассматривается применение методов обнаружения ано-

малий в агротехнических данных с целью предсказания урожайности. 

Мы изучим основные принципы работы методов обнаружения аномалий, 

их применение к агротехническим данным и проведем анализ результатов экс-

периментов для оценки эффективности предложенного подхода [1-4]. 

Прогнозирование урожайности является важной задачей в сельском хо-

зяйстве, которая может помочь сельскохозяйственным предприятиям оптими-

зировать процессы производства и управления ресурсами. 

Однако, агротехнические данные могут содержать аномальные значения, 

которые могут исказить результаты прогнозирования. 

Применение методов обнаружения аномалий позволяет выявить и устра-

нить такие аномалии, что в конечном итоге улучшает точность прогнозов уро-

жайности [5-8]. 

Основы методов обнаружения аномалий: Методы обнаружения аномалий 

позволяют выявлять необычные или неожиданные паттерны в данных, которые 

отличаются от нормального поведения. 

Эти методы могут быть основаны на статистических подходах, машин-

ном обучении или комбинации обоих. Примерами методов обнаружения ано-

малий являются методы кластеризации, методы анализа временных рядов и ме-

тоды глубокого обучения [9-12]. 

Применение методов обнаружения аномалий к агротехническим данным: 

В контексте агротехнических данных методы обнаружения аномалий могут 

быть применены для выявления аномалий в данных о почвенных свойствах, 

климатических условиях, составе почвы и других агрокультурных параметрах.  

Например, аномальные значения температуры, влажности или содержа-

ния питательных веществ в почве могут указывать на потенциальные про-

блемы, которые могут повлиять на урожайность. 
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Для оценки эффективности применения методов обнаружения аномалий 

в агротехнических данных проводятся эксперименты на реальных наборах дан-

ных. 

В ходе экспериментов сравниваются результаты прогнозирования уро-

жайности при использовании моделей с и без применения методов обнаруже-

ния аномалий. 
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