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Геопространственные данные широко используются в различных обла-

стях, таких как географическая информационная система (ГИС), картография, 

транспортное планирование и экология. 

Важным аспектом анализа геопространственных данных является обна-

ружение структурных аномалий, которые могут указывать на необычные или 

аномальные паттерны в пространственных данных. 

В данной статье рассматривается применение методов кластеризации и 

классификации для обнаружения структурных аномалий в геопространствен-

ных данных. 

Мы рассмотрим основные принципы работы этих методов, их примени-

мость к геопространственным данным и проведем анализ результатов экспери-

ментов на примере реальных наборов данных [1]. 

Геопространственные данные представляют собой информацию о место-

положении объектов в пространстве, которая может быть представлена в виде 

точек, линий, полигонов или растров. 

Обнаружение структурных аномалий в таких данных позволяет выявить 

необычные или аномальные распределения объектов, которые могут быть свя-

заны с географическими особенностями или событиями. 

Методы кластеризации для обнаружения структурных аномалий: Ме-

тоды кластеризации позволяют группировать объекты данных на основе их 

сходства. 

Обнаружение структурных аномалий в геопространственных данных мо-

жет быть рассмотрено как задача поиска необычных или аномальных кластеров 

объектов. Примерами методов кластеризации, которые могут быть использо-

ваны для этой цели, являются k-средних, DBSCAN (Density-Based Spatial 

Clustering of Applications with Noise) и агломеративная кластеризация [2]. 

Методы классификации для обнаружения структурных аномалий: Ме-

тоды классификации могут быть применены для обнаружения структурных 

аномалий в геопространственных данных путем построения моделей, которые 

могут разделять нормальные и аномальные области в пространстве. 
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Примерами методов классификации, которые могут быть использованы для 

этой цели, являются метод опорных векторов (SVM), случайные леса и нейрон-

ные сети [3]. 

Применение методов кластеризации и классификации к геопростран-

ственным данным: Методы кластеризации и классификации могут быть 

успешно применены к геопространственным данным для обнаружения струк-

турных аномалий, таких как необычные распределения объектов, неожиданные 

паттерны или аномальные регионы. 

Например, они могут использоваться для обнаружения аномалий в рас-

пределении земельного использования, плотности населения или миграцион-

ных потоков [4]. 

Анализ результатов экспериментов: для оценки эффективности примене-

ния методов кластеризации и классификации для обнаружения структурных 

аномалий проводятся эксперименты на реальных наборах геопространствен-

ных данных. 

Оценивается точность и скорость обнаружения аномалий, а также сте-

пень их интерпретируемости и применимости в различных областях. 

Применение методов кластеризации и классификации для обнаружения 

структурных аномалий в геопространственных данных представляет собой эф-

фективный подход к анализу и интерпретации пространственной информации. 

Результаты экспериментов подтверждают возможность использования 

этих методов в различных областях, где важно выявление необычных или ано-

мальных паттернов в пространственных данных [5]. 
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