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Обнаружение аномалий в данных о климате с использованием методов 

машинного зрения представляет собой интересную и перспективную область 

исследований. Перед нами стоит задача выявления необычных или аномаль-

ных паттернов в данных о климате, которые могут свидетельствовать о неже-

лательных изменениях в окружающей среде. Давайте рассмотрим основные 

принципы и примеры использования методов машинного зрения для обнару-

жения аномалий в климатических данных: [1] 

1. Предобработка данных. Прежде чем применять методы машин-

ного зрения, данные о климате должны быть предварительно обра-

ботаны и подготовлены. Это может включать в себя очистку дан-

ных от выбросов, заполнение пропущенных значений, нормализа-

цию и масштабирование данных. 

2. Выбор признаков. Для обнаружения аномалий с помощью методов 

машинного зрения необходимо выбрать подходящие признаки, ко-

торые могут быть визуализированы и анализированы с использо-

ванием алгоритмов компьютерного зрения. Это могут быть, напри-

мер, изображения снимков со спутников, данные с метеостанций 

или другие географические данные [5-7]. 

3. Применение алгоритмов компьютерного зрения. Для обнаружения 

аномалий на изображениях с помощью методов машинного зрения 

могут быть использованы различные алгоритмы, такие как свер-

точные нейронные сети (CNN), детекторы объектов или алгоритмы 

сегментации изображений. Эти методы могут помочь выявить ано-

малии в виде необычных паттернов, аномальных формаций или из-

менений в природных ландшафтах [8]. 

4. Обнаружение аномалий на временных рядах. Кроме использова-

ния изображений, методы машинного зрения также могут быть 

применены для анализа временных рядов климатических данных. 

Например, с помощью рекуррентных нейронных сетей (RNN) или 

долгой краткосрочной памяти (LSTM) можно анализировать 
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временные шаблоны и выявлять аномалии, такие как экстремаль-

ные погодные явления или изменения в климатических трендах. 

 

Примеры применения методов машинного зрения для обнаружения ано-

малий в данных о климате включают в себя обнаружение облаков на снимках 

со спутников, выявление изменений в ледяных покровах или анализ изменений 

в растительном покрове на снимках высокого разрешения. 

В целом, применение методов машинного зрения для обнаружения ано-

малий в данных о климате представляет собой мощный инструмент для мони-

торинга и анализа изменений в окружающей среде. 

Это может помочь улучшить понимание климатических процессов, вы-

явить потенциальные угрозы для окружающей среды и принять необходимые 

меры по их предотвращению или смягчению. 
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